
目標檢測

       使用YoloX作為目標檢測模型，主要

作用為「框選出指定食物」以及「食用過

程中追蹤食物」。

        本研究成功開發出「零の日常」手

機應用程式，透過全機器學習化的創新系

統，即時預估餐廳內的剩餘等待時間，提

供顧客和店家與本系統互動。

回歸模型

系統可行性驗證
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1.首頁 2.食物狀態 3.等待時間 4.再訓練

        我們將  APP 設計為兩種不同使用者

的操作介面，分別為店家端以及顧客端。

語意分割

        將目標檢測框出來的圖片

分割出來後送入SegFormer

分割模型，找出食物所佔的像素點。

        餐點剩餘量透過深度攝影機所獲得

的深度資訊與食物像素點計算出體積來

進行預測，主要分成「初始體積」以及

「食物體積變化」。

        最後將食物剩餘量透過迴歸模型訓

練，預估出「店家專屬的剩餘食用時間」

以及「顧客等候時間」。

       全球的餐飲業已開始導入人工智慧、

物聯網等軟硬體與整合平台，綜觀目前已

發展的餐飲資訊服務，仍缺乏預估何時餐

廳可入座的系統。

       有鑑於此，本計畫想結合人工智慧與

深度攝影機，開發一款智慧餐廳系統，除

了方便餐廳服務生掌握餐廳內每張餐桌的

用餐狀況，也能同時提供顧客及時了解餐

廳的等待時間，使餐廳能提供更準確的等

待時間以利顧客與店家更有效率地安排等

待入座的時機。
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(備註: 橫軸為食用時間百分比)


