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一、摘要 

自然語言處理是現代技術最重要的組成

部分之一，自然語言是指人們日常使用的言，

是自然而然的隨著人類社會發展演變而來的

語言，而不是人造的語言，它是人類學習生活

的重要工具。概括說來，自然語言是指人類社

會約定俗成的，區別於人工語言，如程序設計

的語言。自然語言處理是計算機科學，信息工

程和人工智慧的子領域，此領域探討如何處

理及運用自然語言。自然語言處理包括多方

面和步驟，基本有認知、理解、生成等部分。

自然語言認知和理解是讓電腦把輸入的語言

變成有意思的符號和關係，然後根據目的再

進行處理，本專題希望透過電腦系統的判斷，

模擬法院刑事案例判決，節省時間，節省人力，

達到參考效果。 

 

圖 1 語言分支架構 

二、研究動機與研究問題 

每個人一生當中，都會碰到需要法律諮

詢的時候，一般來說，刑事案件可以分為自訴

與公訴，但是不論自訴與公訴過程都非常繁

瑣，且曠日廢時，從事件發生開始，一直到法

院判決結果確定，時間更是無法預期，短則數

周，長則數年，每天都有無數的案件需要等待

法院進行審理，在有限的法律資源與現行的

制度下，每個人所獲得法律幫助嚴重分布不
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均，在資源允許的情況下，請一個專業的律師，

當然是最理想的情況，然而，幫每一個需要法

律協助的人都請一個律師是非常難實現的，

因此如果可以做出一套刑事判決預測系統，

可以提供給需要人，一個參考的預測結果，是

一個非常節省資源的方法，且成本較經濟實

惠，絕大部分的人都可以使用，主要的研究問

題有以下： 

1.刑事種類選擇： 

刑事種類非常多樣化，要是挑選適當的

類別，主要以較貼近生活的類別為主。主要選

擇青少年較常涉及的類別，分別為傷害、竊盜、

詐欺、毒品。 

2.法律詞語的理解： 

法律有自己的專業用語，與一般的自然

語言不盡相同，理解上有一定落差。 

3.判決結果的判斷： 

法院的判決結果非常多樣化，如何在複

雜的法院裁判書，抽取結果 

4.預測的準確性： 

成品的準確性預測非常重要，如何精準

測試是一大問題。 

 

圖 2 節省流程架構 

三、文獻回顧與探討 

法律判決輔助程式最早在1987年由Rissland

和 Ashley 開發(HYPO CBR)，直到今日許多各

地也希望能夠使用人工智慧的方式協助判決，

在中國每年都有比賽，而 2018 年則是以找出

判決書的相關法條、刑期、罰金為主要目的[9]

也是我們的企劃的主要目標。為了讓電腦理

解人類的語言，需要將文本轉換成電腦看得

懂的形式，因此 Word2Vec便扮演著重要的角

色，透過大量的文本資料訓練並使用數學向

量來代表文意的相似度(cosine 值)，數值越

高則代表詞之間的意義較相近。而除了基本

的 Word2Vec 外，我們也嘗試了 Paragraph 

Vector 的方式[7]，訓練方式多了一個文檔的

權重，可以使機器更加了解某詞在一篇文章

中的詞序和詞意，在 input 方面也可以是變

數，不同字數的文章或句子都可以輸入，無論
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是文意的表達或是 input 的靈活度都表現得

更好。而本計畫也嘗試理解許多種不同的模

型來預測相關法條[8][10]，以標籤分類常見

的刑事案件，由於刑事案件牽涉法條過於龐

大再加上本企劃的規模，故以常見的幾項法

條來作為預測目標。 

 

四、研究方法及步驟 

 

圖 3 預測步驟流程架構 

1.資料蒐集： 

在用於整個研究過程的資料，會從司法

院法學資料檢索系統取得，利用過去的裁判

結果作為訓練和測試的資料。其中研究過程

中裁判書的範圍，以各縣市的「地方法院」裁

判的刑事案件為主，理由在於地方法院為第

一審的事實審，判決主文比高等法院和最高

法院更為明確，而刑事案件的裁判結果通常

以刑期和罰金為主，因此相對於民事案件和

行政案件更為清楚。 

2.裁判書文本錢處理： 

 從司法院法學資料檢索系統所提供的裁

判書檔案形式，是無法直接拿來利用，因此必

須要先進行文本的前處理轉換成電腦能夠處

理的形式。解析完後的裁判書，存在特殊的紀

錄格式，大致上可以分為六個部分，包括:裁

判書裁判字號、與案件相關當事人資訊、主文、

事實、理由和出席司法人員等，細節部分會因

為記錄人員不同，而有些許不同。而本專題在

研究過程所需的主要為主文、事實和理由這

幾個部分，主文的部分能夠幫助我們或的裁

判的結果，而事實和理由則是整個對於整個

案件的陳述。在這幾個部分文本的差異不大，

因此本計畫採用正則表達式，對文本進行分

割，以文本中出現的特定字詞對其進行分割。 

3.斷詞斷句： 

若是一般的英文的文本，其作為句子的

基本單位是一個單字，因此以空白來做為分

割的依據即可，但不同與英文的文本，中文的

詞和詞之間並沒有一個明顯的分割字符，因

此我們必須依賴額外的斷詞模型來處理，而

現階段中文文本的斷詞模型，以 JIEBA 分詞

和在2019年釋出的中央研究院的CkipTagger

中文斷詞系統為主。而在這部分雖然 Jieba相

較於 CkipTagger有比較方便的語料擴增自由
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性，但 Jieba 分詞主要是以簡體字來進行建

構的分析模型，且在各項衡量指標下都是以

中研院的 CkipTagger 較為合適，因此在這個

部分我們還是以訓練資料程度和較為精確的

CkipTagger 斷詞系統來做為本專題的斷詞模

型。 

 

圖 4 斷詞總類結果分析 

4.擷取判決結果： 

與在分割裁判書的時候相同，因為主文

只會包含有判決結果的資訊，因此我們透過

判斷主文當中，是否出現「有期徒刑」、「拘役」

和「罰金」等字詞來判斷被告是否有被判刑。 

5.WORD2VEC： 

在將字句斷詞之後，要將每一個字詞轉

換為以數值向量表式的形式，而這部分

Google 2013 發表的 word2vec模型，基於類

神經模型來達到將字詞向量化的方法。不同

於早期 One-hot encoding 的方法，One-hot 

encoding 分詞後的結果會是每一個單詞對應

到一個位置，因此有 N 個單詞，則每個單詞就

會對應到一個 N 維向量，這樣結果容易會造

成維度過大，而且詞和詞之間部會存在關聯

性。而 word2vec 包含 Continuous Bag-of-

Words 和 Skip-Gram 這兩種訓練模式(如下圖

所示)，Continuous Bag-of-Words利用選定

的中間詞周圍的詞賴預測中間詞，至於 Skip-

Gram 會根據選定的中間詞來預測其周圍的詞，

用這兩種訓練模式的結果，可以有效的改善

原先 One-hot encoding的缺點，利用訓練後

的結果，我們就能將字句轉成電腦能處理的

形式。 

 

圖 5 word2vec 運作示意圖 

6.BILSTM： 

在 Natural Language Processing 的問

題中，多數處理的是序列到序列的問題，在這

樣的序列中字詞之間出現的順序就變得很重

要，因為在中文的句子當中，有可能會有兩句

話出現的字詞相同，但語意完全不同的情況。

因此在 Natural Language Processing 的問

題中，多半會採用 RNN 和 LSTM這種遞歸神經
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網路，在這類的神經網路模型中，會將現階段

的輸出結果傳遞給下一個階段作為輸入使用，

因此在進行下一個階段的處理時，會考慮到

前面出現過的輸入。但若是在一般的 RNN 模

型當中，若是序列的長度過大，會出現梯度爆

炸的情形。因此在 LSTM 的模型當中，對 RNN

的模型進行改良，在神經元中增加了 Forget 

gate layer、Input gate layer 和 Output 

gate layer 三個層次。透過這三個層次能夠

選擇經過的資料是否通過，只將有需要的資

料留下來，不需要的捨棄掉。因此他可以比

RNN 更有效的運作在長序列的資料上。而若是

一般的 LSTM 模型來說，只會考慮到句子之中

已出現的部分，但很多的時候句子，後半部的

訊息也是重要的，因此 BiLSTM 會結合前向的

LSTM 和後向的 LSTM，讓不管是句子中後半和

前半的內容都考慮到。而透過這樣的將前處

理後的結果，丟入 BiLSTM模型，就能產生一

個能預測判決的模型。 

 

圖 6 BILSTM 運作示意圖 

五、使用者輸入 

 讓使用者根據現實事件發生的經過與細

節，輸入系統，輸入的方式為全手動輸入，為

了更加貼近一般民眾生活，輸入時會有相關

範本參考，且輸入內容中不需要含有相關的

法律知識，與法律相關用語，讓使用者輸入，

以簡單的敘述方式即可。 

六、輸出結果 

依據使用者的輸入，輸出三個預測項目 

1 所涉及的刑事種類 

依據使用者的輸入事件，輸出該事件涉

及的刑事種類。 

2.可能的有罪無罪結果 

依據使用者的輸入事件，輸出事件有罪

無罪的機率。 

3. 可能的刑期 

依據使用者的輸入事件，輸出事件如果

被判刑的刑期長短。 

 

圖 7 預期輸出流程項目 
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七、預測結果評估 

同樣以司法院所公布的裁判書中，以隨

機的方式選取僅含事實(不會參雜法律專業

知識)的裁判案例。 

1. 此為分類模型結果(為一個大模型) 

 

圖 8 分類模型結果 

2. 此為預測有罪無罪模型結果(每個類別一

個模型，一共四個) 

 

圖 9 預測有罪無罪模型結果 

3.此為預測刑期模型結果(每個類別一個模

型，一共四個)，表格括號中為預測正確數量，

每一個類別測試三百篇 

 

圖 10 預測刑期模型結果 
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