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一、前言 

近年來社群網路蓬勃發展拉近了人與

人之間的距離，即使處於不同國家，不同

時間區，人與人仍可互相交流自己的生活

經驗，有時也使得人們可以聯繫上許多失

聯已久的朋友，成為人們生活中一個重要

的連結工具。而除了心情連結、拓展生活

圈的功能外，基於通訊上的便利性與資料

變更的即時性，社群網路也經常取代傳統

的聯絡方式，被使用來籌劃和舉辦各種活

動。 

舉辦活動是個複雜繁瑣的工程，除了

必須設定時間、地點、內容外，我們特別

關注「要邀請哪些賓客」這項問題。對於

一個活動而言，究竟適合什麼樣特質的賓

客參加呢？是和主辦人關係密切嗎？還是

個人經歷應該要跟活動主旨相呼應呢？此

外我們藉由過去的經驗可以得知，同一個

主辦人舉辦不同活動的時候邀請的成員也

各不相同，這其中又有什麼奧秘呢？既往

的的推薦研究大多是應用在處理書籍、音

樂、朋友等，然而至今未曾有人考慮對於

一任意活動主題，是否可以利用分析活動

特性來從候補成員中推薦出適合這個活動

的賓客。在本次專題中，我們想以資料探

勘的角度探討這個問題，並試圖利用全新

的方法解決。 

 

二、研究方法簡介 

由於我們的作法必須先蒐集資料建立

模型，經過討論之後決定選擇 Facebook

作為我們的資料來源以及研究對象。 

Facebook 是當今擁有超過六十億註

冊人口的社群網站，資料相當豐富。我們

蒐集數個在 Facebook 平台上舉辦過的活

動作為訓練資料，經過前處理過後，利用

我們的演算法特定出數個特別的、可代表

該活動特色的關鍵字詞並將資料分群，然

後依此建立群資料庫。之後若需舉辦新活

動，則將其設為測試資料經過比對後加入

某一群，再利用該群的群資料庫分析活動

特性與候補成員作比對，最後就可輸出推

薦的賓客名單。 

關鍵字：資料探勘、活動舉辦、推薦賓客 
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四、實驗
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問題。雖然此問題在資料筆數成長後因為

群資料庫的成長將能獲得相當的解決，然

而本次由於研究時間及人力的不足，僅能

藉由實驗結果證明我們的理論可行卻無法

將效能做最大化，相當可惜。希望未來能

夠有人繼續接手改良我們的研究成果，將

功能與效能更進一步的擴充。 

 

六、參考文獻 

無 

 

七、資料來源 

https://www.facebook.com 


